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Le contexte (2018-2019)
Un baromètre Open Access local 
développé avant l’ouverture du BSO 
national

La problématique
Adapter notre baromètre local pour 
se conformer (et se comparer) aux 
indicateurs nationaux

L’enjeu
Produire des indicateurs d’ouverture 
des publications par discipline -> 
ajouter une indexation par discipline 
à notre corpus de publications
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Méthodologie : développement 
d’un modèle de Machine Learning 
de multi-classification pour 
automatiser la classification des 
publications non présentes dans 
le jeu de données du BSO

- datasets d’entraînement et de test 
- Equilibrage du jeu de données 
d’entraînement
- Tâches NLP de nettoyage des 
données textuelles
 - Conversion en matrice pondérée 
en TF-IDF (approche Bags of words)
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- Entraînement de plusieurs 
algorithmes de classification  
supervisée : forêts aléatoires de type 
classifieur, classificateur Naive 
Bayes Multinomial, régression 
logistique multinomiale…

- Choix de l’algorithme le plus 
performant sur le dataset de test
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- Tuning des hyperparamètres du 
modèle choisi pour en optimiser la 
précision

- Prédictions sur de nouvelles 
données

- Réconciliation des jeux de données 
étiquettés

- Dashboard mis à jour

Journées des partenaires HAL - 21 novembre 2024 5



Et si c’était à refaire en 2024 ?

- modèle de langage pré-entraîné au lieu d’un apprentissage from scratch

- LLM : réseau de neurones Transformers capable de faire de l’encodage positionnel 
sur des séquences de texte au lieu d’un encodage mot à mot

- embeddings sémantiques
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Option 1 : quelques tests manuels 
d’inférence avec plusieurs LLMs

- Chatbot Arena : https://lmarena.ai/
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Option 2 : tests semi-automatisés 
sur plusieurs modèles

- sur un subset d’une centaine de 
publications
- en zero-shot prompting et en few-shot 
prompting
- avec différentes stratégies de 
conversion record-to-text
- avec un client Python comme point 
d’entrée unique sur plusieurs serveurs 
d’API
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Option 2 : résultats
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Option 3 : fine-tuning de SLM

- Small Language Models : modèles 
de langage légers souvent pré-
entraînés sur des tâches spécifiques

- Approche zero-shot : joeddav/xlm-
roberta-large-xnli

- (Full) fine-tuning : 
allenai/scibert_scivocab_uncased
et microsoft/deberta-base

- Dataset : 50k publications (source : 
BSO)
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https://huggingface.co/allenai/scibert_scivocab_uncased
https://huggingface.co/microsoft/deberta-base


Option 3 : résultats

-  xml-roberta-large

- DeBERTA finetuning

- SciBERT (test sur dataset 5k avec 
abstract)
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Option 3 : avantages

- Publication du dataset d’entraînement 
et du modèle finetuné sur HuggingFace
- Documentation du code sur Kaggle
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Option 4 : approche hybride 

- Combinaison d’un algorithme de 
ML appliqué sur des données 
textuelles encodées avec le modèle 
d’embeddings sémantiques de 
DeBERTa
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Bonus : Dataviz des embeddings

- Nomic Atlas
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Conclusion : usage raisonné de l’IA générative

Les modèles d’IA générative vont être très utiles pour :

- faire du RAG (chatbots) sur nos procédures et wikis internes
- faire du RAG à destination des utilisateurs sur nos documentations publiques (sites 
web, documentation technique…)
- faire du GraphRAG sur nos métadonnées pour créer des moteurs de recherche 
sémantique
- faire de la cartographie sémantique de collections
- extraire des données structurées à partir de données non structurées (LLMs et VLMs)
- …

MAIS (selon les tâches) : plus les données sont structurées, plus le ML classique ou les 
approches hybrides sont efficaces.
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